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 چکیده  

مند جریان اطلاعات، ساختار مواجهه كاربران با محتوا را بازتعریف سازی نظامهای اجتماعي با شخصيگر شبكههای توصیه الگوریتم 

های  های مختلف كاربران برداشت كنند؛ وضعیتي كه در آن گروهميهای موازی اطلاعاتي« را فراهم  گیری »واقعیت كرده و زمینه شكل

ها در  محور، به تحلیل نقش این الگوریتم متمایز و گاه متناقضي از واقعیت اجتماعي دارند. پژوهش حاضر با رویكردی تجربي و داده

الگوهای مشاهده، تعامل )پسند،  پردازد. بدین منظور، دادههایي ميدهي و تقویت چنین واقعیتشكل های رفتاری كاربران شامل 

ارتباطات شبكهاشتراک  اظهار نظر( و  اجتماعي منتخب گردآوری شد. در مرحله پیشگذاری و  پلتفرم  از یك  ها  پردازش، دادهای 

گرفتند.  های اجتماعي مورد بررسي قرار  كاوی و تحلیل شبكههای دادهگیری از روشسازی شده و سپس با بهرهسازی و نرمالپاک

خوشه شناسایي  الگوریتمبرای  از  كاربری،  اجتماعات  و  اطلاعاتي  بههای  و  شد  استفاده  اجتماع  كشف  میزان  های  سنجش  منظور 

ها و فاصله گرافي كاربران محاسبه گردید.  پوشاني اطلاعاتي میان خوشههایي نظیر تنوع محتوایي، همجداسازی اطلاعاتي، شاخص

محتواها در اثر   برخي  آن  طي  كه  فرایندی  عنوانبه —فراموشي الگوریتمي«  افزون بر این، با تحلیل پویایي زماني محتوا، الگوهای »

  دهد مي  نشان  نتایج .  شد  سازیمدل  و  استخراج—شوندرنگ ميتدریج از چرخه نمایش حذف یا كمها بهبندی الگوریتممنطق اولویت 

  شده   منجر  اطلاعات  جریان  شدنقطبي  به  ای،خوشه درون  همگني  تقویت  و  عاتياطلا  مواجهه  تنوع  كاهش  با  گرتوصیه   هایالگوریتم 

شناختي قابل  دهند. این پژوهش با ارائه یك چارچوب روش های متفاوتي از واقعیت اجتماعي قرار ميا در معرض نسخه ر  كاربران  و

ها بر رفتار  های جدیدی برای تحلیل اثرات الگوریتم بینشهای موازی اطلاعاتي را فراهم كرده و  تعمیم، امكان سنجش تجربي واقعیت

 .دهدهای اجتماعي ارائه مياطلاعاتي كاربران و طراحي مسئولانه شبكه

های موازی اطلاعاتي،  گر، واقعیتهای توصیههای اجتماعي، الگوریتمكاوی، تحلیل شبكههای اجتماعي، دادهشبكهواژگان کلیدی:  

 فراموشي الگوریتمي 

 

 

 



 

 

 مقدمه 

دهي ادراک اجتماعي در جهان معاصر بدل  های اجتماعي آنلاین به زیرساختي مسلط برای تولید معنا، گردش اطلاعات و شكلشبكه 

پلتفرمشده الگوریتم اند. در قلب این  تا حد زیادی غیرشفاف عمل  عنوان سازوكارهایي خودكار، مقیاسگر بههای توصیه ها،  پذیر و 

ها تداوم یابند و كدام محتواها به حاشیه  گیرند كدام اطلاعات برجسته شوند، كدام روایتصورت مستمر تصمیم ميكنند كه بهمي

اند، در عمل به بازیگراني فعال در  ها، اگرچه با هدف افزایش كارایي و تعامل كاربر طراحي شدهرانده یا حذف شوند. این الگوریتم

 .كنندای كه تجربه اطلاعاتي كاربران را نه صرفاً منعكس، بلكه بازساخت مينهگواند؛ بهبازتعریف واقعیت اجتماعي تبدیل شده

گیری الگوهای ساختاری نابرابر در  ای دارد و به شكلهای سلیقه سازی الگوریتمي جریان اطلاعات، پیامدی فراتر از تفاوتشخصي

منجر مي اطلاعات  به  یك  دسترسي  در  حتي  مختلف،  كاربران  معرض  شود.  در  یكسان،  رویدادهای  با  مواجهه  در  و  واحد  پلتفرم 

های موازی اطلاعاتي« است؛ وضعیتي كه در  ساز ظهور »واقعیت گیرند. این وضعیت زمینههایي متمایز از اطلاعات قرار ميمجموعه 

شوند و ادراک جمعي از حقیقت دچار گسست گن تولید ميزمان اما ناهمصورت همهای الگوریتمي از واقعیت اجتماعي بهآن بازنمایي

محور و وابسته  هایي الگوریتمگردد. در چنین بستری، مفهوم »واقعیت مشترک« تضعیف شده و جای خود را به تجربهو چندپارگي مي

 .دهدبه الگوهای تعامل فردی مي

شدن اطلاعاتي  و قطبي  رسانه های شبكه اجتماعياگرچه ادبیات پژوهشي موجود این پدیده را ذیل مفاهیمي نظیر حباب فیلتر،  

های تجربي دقیق برای  اند یا فاقد چارچوب ای از این مطالعات یا به سطح تحلیل نظری محدود ماندهبررسي كرده است، بخش عمده

شده« موجب شده  دادهها بر محتوای »نمایشاند. افزون بر این، تمركز غالب پژوهشسنجش ساختارمند این گسست اطلاعاتي بوده

سازی یا ناپدیدشدن اطلاعات در منطق توصیه الگوریتمي كمتر مورد توجه قرار گیرد؛  رنگاست سازوكارهای حذف تدریجي، كم

های موازی ایفا  شود و نقشي كلیدی در بازتولید واقعیتميبندی  فرایندی كه در این پژوهش با مفهوم »فراموشي الگوریتمي« صورت 

 .كندمي

اتكا به روشدر پاسخ به این خلأ، پژوهش حاضر با اتخاذ رویكردی داده های اجتماعي، به  كاوی و تحلیل شبكه های دادهمحور و 

الگوریتممدل نقش  تجربي  توصیهسازی  در شكلهای  واقعیتگر  اطلاعاتي ميدهي  موازی  دادههای  تحلیل  با  رفتاری  پردازد.  های 

این مطالعه خوشه كاربران، ساختار تعاملات شبكه پویایي زماني توزیع محتوا،  میزان همای و  یا جداسازی  های اطلاعاتي،  پوشاني 

كند. این رویكرد امكان شناسایي الگوهای  صورت كمي سنجش ميهای كاربری را بههای اطلاعاتي و فاصله گرافي میان گروهجریان

 .سازدي فراهم ميشدن اطلاعات را فراتر از تفسیرهای توصیفساختاری قطبي

توانند بدون مداخله مستقیم انساني، با تقویت همگني  گر ميهای توصیهدادن آن است كه الگوریتم هدف اصلي این پژوهش نشان

های متفاوت و گاه متناقضي از واقعیت اجتماعي منجر شوند. نتایج  گروهي و تضعیف مواجهه با اطلاعات ناهمسو، به تولید نسخهدرون

نه الگوریتماین مطالعه  اجتماعي  و  معرفتي  پیامدهای  از  تجربي  فهم  به گسترش  توسعه ها كمك ميتنها  برای  مبنایي  بلكه  كند، 

 .آوردهای اجتماعي فراهم ميگویي الگوریتمي و طراحي مسئولانه شبكههای پاسخچارچوب 

 



 

 مرور ادبیات 

دهي تجربه اطلاعاتي كاربران توجه  گر در شكلهای توصیهای به نقش الگوریتم صورت فزایندههای اخیر، ادبیات پژوهشي بهدر سال

دهد  مطرح شد و نشان مي   Eli Pariserبار توسطكرده است. یكي از مفاهیم بنیادین در این حوزه »حباب فیلتر« است كه نخستین

الگوریتمي ميشخصي ای به این  رغم توجه رسانههای در دسترس كاربران شود. عليتواند موجب محدودشدن تنوع دیدگاهسازی 

  ) .اندهای دیجیتال مورد بررسي قرار دادهتدریج این مفهوم را در قالب معیارهای قابل سنجش در بستر پلتفرم نظریه، مطالعات علمي به

 (۱۳۹۸كارگر,  &قدیر آزادی، غفاری

پژوهش مانند  در  كساني  محاسباتي،   و Ray Jiang  ،Silvia Chiappa  ،Tor Lattimore  ،András Györgyهای 

Pushmeet Kohli  یدر مقاله «Degenerate Feedback Loops in Recommender Systems» اند كه  نشان داده

های فیلتر منجر و حبابرسانه  های  تواند به بروز اثرات بلندمدت نظیر اتاق گر ميساختار بازخورد میان رفتار كاربران و نتایج توصیه

 (Jiang et al., 2019 د.)شونهای بازخورد الگوریتمي و انساني با هم تقویت ميخصوص وقتي چرخه شود، به

داردتحلیل وجود  نیز  دیگر  تجربي  مطالعه Emil Noordeh :های  در  همكاران  عنوانو  تحت   Echo Chambers in» ای 

Collaborative Filtering Based Recommendation Systems» داده از  استفاده  كه  با  دادند  نشان  واقعي  های 

های اطلاعاتي بسته را تسهیل كنند؛ توانند تنوع محتوا را كاهش دهند و ایجاد محیطگرهای مبتني بر پالایش مشاركتي ميتوصیه 

  (Noordeh et al., 2020 د.)شوبرای كاربران دشوار ميرسانه های شبكه اجتماعي  ای كه خروج از گونه به

نظام كردهمطالعات  تلاش  نیز  چارچوب مند  روشاند  و  مفهومي  مثال،  های  برای  كنند.  بازبیني  را  موجود   Qaziشناختي 

Mohammad Areeb   بررسيدر  و همكاران «Filter Bubbles in Recommender Systems: Fact or Fallacy — 

A Systematic Review» گر وجود  های توصیه توجهي از وجود حباب فیلتر در سیستمبه این نتیجه رسیدند كه شواهد قابل

الگوریتمي ميدارد و نشان دادند كه سوگیری  اثرات جدی بر تنوع اطلاعات داشته باشند و حتي پیامدهای اخلاقي و  های  توانند 

 ( Areeb et al., 2023)  د.اجتماعي به همراه داشته باشن

 When Algorithms Mirror Minds: A Confirmation-Aware Social Dynamic» از سوی دیگر، پژوهشي مانند 

Model of Echo Chamber and Homogenization Traps»   توسطMing Tang  ،Xiaowen Huang و Jitao 

Sangدهد كه نه  شناختي كاربران را شرح دهد، و نشان ميكند پیچیدگي تعامل میان سازوكارهای الگوریتمي و روان، تلاش مي

 د.)نقش دارن  رسانه های شبكه اجتماعيگیری  تنها سوگیری الگوریتمي، بلكه سازوكارهای اجتماعي و شناختي كاربران در شكل 

Tang et al., 2025)  

ای كه در  اند. برای نمونه، مقالهتر این پدیده را روشن كردهمند نیز ابعاد وسیع های محاسباتي، مطالعات مرور نظامعلاوه بر پژوهش

Journal of Computational Social Science سازی و نتایج  های عملیاتيمنتشر شده است تحلیل دقیقي از تعاریف، روش

پژوهش حوزهمتنوع  در  قبلي  اجتماعي  های  شبكه  های  مي  رسانه  بهارائه  اهمیت  بر  و  روش دهد  و  كارگیری  چندسطحي  های 

  (Ge et al., 2020 )د.كنای برای فهم بهتر این پدیده تاكید ميچنددوره



 

های  ها، هنوز چندین خلأ پژوهشي مهم باقي مانده است. بسیاری از مطالعات یا بر مبنای شاخصبا این حال، با وجود این پیشرفت

پردازند. همچنین، نقش فرآیندهای زماني، مانند »فراموشي الگوریتمي« مند جریان اطلاعات نميكنند یا به تحلیل زمانایستا عمل مي

 این  كه  حالي  در—شوند، اغلب كمتر مورد توجه قرار گرفته استرنگ ميتدریج از دید كاربران حذف یا كمكه در آن محتواها به 

 .كند كمك  اطلاعاتي موازی هایواقعیت تشدید به تواند مي فرایند

 نظرهای کلیدی پژوهشگرانبندی نقطه جمع

➢ Pariser  : های متنوع نبودن دیدگاهعنوان دردسترس اهمیت مفهوم حباب فیلتر به 

➢ Jiang رسانه های شبكه اجتماعي نقش بازخورد الگوریتمي در تقویت   :و همكاران 

➢ Noordeh اثرات كاهش تنوع در پالایش مشاركتي   :و همكاران 

➢ Areeb  مند شواهد برای وجود حباب فیلتر  مرور نظام :و همكاران 

➢ Tang  رسانه های شبكه اجتماعيتعامل سازوكارهای الگوریتمي و انساني در ایجاد   :و همكاران 

 مند  لزوم تحلیل چندسطحي و زمان :مرورهای ساختاری در علوم اجتماعي ➢

 
 روش تحقیق 

الگوریتم اثر  از یك های موازی اطلاعاتي در شبكه گیری واقعیتگر بر شكلهای توصیه این پژوهش با هدف تحلیل  های اجتماعي 

برد. انتخاب این رویكرد به دلیل امكان رصد پویایي تعامل كاربران با محتوا، تغییرات بهره مي  طولي– كمي  و  تحلیلي–رویكرد توصیفي

الگوریتم  تجمعي  اثرات  و  اطلاعات  جریان  یك  طولي  اساس  بر  حاضر  پژوهش  است.  گرفته  كاربران صورت  اطلاعاتي  تجربه  بر  ها 

رسانه های شبكه شدن شبكه،  طراحي شده است كه امكان بررسي دقیق جریان محتوا، قطبي  طولي–محور داده–ایچارچوب شبكه 

 .آوردو فراموشي الگوریتمي محتوا را فراهم مي اجتماعي

–ای تصادفيجامعه آماری شامل تمام كاربران فعال یك شبكه اجتماعي منتخب در بازه زماني مشخص بود. از این جامعه، نمونه

گیری ها باشند. معیارهای نمونهانتخاب شد تا كاربران دارای حجم كافي تعامل برای تحلیل طولي و مقایسه میان خوشه   هدفمند 

گذاری و كامنت( و تنوع تعاملات با محتوا بود تا نمونه منتخب نماینده رفتارهای  شامل میزان فعالیت كاربران )تعداد لایك، اشتراک

های  ای تعیین شد كه تحلیل ای فراهم گردد. حجم نمونه به گونه های فردی و خوشه مختلف كاربران باشد و امكان تحلیل تفاوت

 .های كمي از نظر آماری معتبر و قابل تكرار باشند ای و شاخصشبكه 

 هاآوری داده جمع

 :های استخراج شده شاملآوری شدند. دادهكاوی ساختاریافته جمعرسمي شبكه اجتماعي و ابزارهای داده APIها با استفاده از داده

 گذاری(تعامل كاربران با محتوا )لایك، كامنت، اشتراک  •

 شده توسط الگوریتم محتوای منتشرشده و توصیه  •

 های زماني انتشار و توصیه محتوا ویژگي •



 

های بازخورد میان الگوریتم و مند ذخیره شدند تا امكان تحلیل طولي و بررسي چرخه ها به صورت ساختاریافته و زمانتمام داده

ای و كمي بر اساس مطالعات پیشین های تحلیل شبكهها و شاخصها، مقیاسكاربر فراهم شود. برای تضمین روایي ابزارها و شاخص

های زماني مختلف  های تصادفي و بازههای تكراری بر روی نمونه ها با انجام تحلیلپایایي داده .استانداردسازی و تطبیق داده شدند

 .ارزیابي شد تا نتایج پژوهش قابل تكرار و تعمیم باشند

 بندی ای و خوشه سازی شبکه مدل

ها  سازی شد؛ گرهمدل (bipartite network) لایه-برای تحلیل جریان اطلاعات، تعاملات كاربران و محتوا به صورت گراف دو

یال و  محتوا  و  آنكاربران  میان  تعامل  ميها  نشان  را  خوشه ها  الگوریتمدهند.  از  استفاده  با  اطلاعاتي   و Louvainهای  بندی 

Infomap  مشخص   رسانه های شبكه اجتماعيها و ظهور  انجام شد تا ساختار شبكه، میزان همپوشاني اطلاعات، جدایي خوشه

نفوذگردد. شاخص و درجه  فاصله گرافي  مركزیّت،  و     (degree centrality) های  كاربران كلیدی  نقش  تا  محاسبه شدند  نیز 

 ( Tang et al. 2025 ).كننده یا مانع انتشار محتوا شناسایي شودمسیرهای تسهیل

آورد و با تحلیل طولي، روندهای  شدن شبكه، انسداد اطلاعات و جریان محتوا را فراهم ميای امكان تحلیل دقیق قطبياین مدل شبكه

 .اطلاعاتي مشخص شدهای موازی گیری واقعیتبلندمدت و نقاط بحراني شكل

 های کمی و تحلیل طولیشاخص

 :های زیر تعریف و محاسبه شدندهای موازی اطلاعاتي، شاخصبرای بررسي كمي و علمي واقعیت

میزان تنوع  Simpson Diversity و Shannon Entropy هایبا شاخص :(Content Diversity) تنوع محتوا .1

 .ها ارزیابي شدمحتوای دریافتي كاربران و خوشه

اطلاعاتیهم .2 میان خوشه  :(Information Overlap) پوشانی  محتوای مشترک  مواجهه  نسبت  بررسي  منظور  به  ها 

 .محاسبه گردید رسانه های شبكه اجتماعيهای متفاوت و شدت كاربران با روایت

رسانه های  ها و  و فاصله گرافي شدت تفكیك خوشه  modularity با شاخص :(Network Polarization) شدن شبکهقطبی .3

 .گیری شداندازه   شبكه اجتماعي

الگوریتمی .4 از  visibility decay شاخص  :(Algorithmic Forgetting) فراموشی  تدریج  به  برای محتواهایي كه 

 .رنگ شدن اطلاعات شناسایي شودشوند، محاسبه شد تا اثرات الگوریتم بر حذف یا كمدسترس كاربران خارج مي

را   اطلاعات  جریان  بحراني  نقاط  و  كاربر–های بازخورد الگوریتمها امكان بررسي روندهای بلندمدت، چرخهتحلیل طولي این شاخص

توانند بدون دخالت مستقیم انسان، جریان اطلاعات را قطبي كرده و  گر ميهای توصیه ها نشان دادند كه الگوریتم فراهم آورد. یافته

 ( Jiang et al., 2019 ).های متفاوت و گاه متناقضي از واقعیت قرار دهندكاربران را در معرض نسخه 

 

 



 

 سازی ابزارها و پیاده 

 :سازی چارچوب تحقیق با استفاده از ابزارهای استاندارد علمي صورت گرفتپیاده

• Python (Pandas, NetworkX, Scikit-learn): كاوی ای و داده تحلیل شبكه 

• R:  پوشاني های تنوع و همتحلیل آماری و محاسبه شاخص 

• Gephi / Cytoscape:  ها و جریان محتوا مصورسازی خوشه 

از   ابزارها تحلیل دقیق، مصورسازی و تكرارپذیری كامل دادهاستفاده  به  این  امكان تعمیم چارچوب  را تضمین نمود و  نتایج  ها و 

 .گر دیگر فراهم شدهای توصیه های اجتماعي و الگوریتمشبكه 

 شناختینوآوری روش 

سازی طولي فراموشي الگوریتمي است كه امكان شناسایي  های كمي و مدلای، شاخصنوآوری اصلي پژوهش در ادغام تحلیل شبكه 

آورد.  گر را فراهم ميهای توصیه و اثرات بلندمدت الگوریتم  رسانه های شبكه اجتماعي های موازی اطلاعاتي،  دقیق و كمي واقعیت

ای محكم برای مطالعات آینده در حوزه رود، بلكه پایههای اجتماعي به كار مياین چارچوب نه تنها برای تحلیل كمي و علمي شبكه

 .كندفراهم مي مسئولانه اجتماعي  هایشبكه   طراحي و الگوریتم–تعامل انسان

 های یافته

پژوهش، داده از تحلیل شبكه و روشهای رفتاری و تعاملي كاربران شبكه اجتماعي منتخب جمعدر این  های  آوری و با استفاده 

ها به تفكیك  ای شبكه متمركز بود. یافتهجریان اطلاعات و ساختار خوشه های كلیدی  ها بر شاخصكاوی پردازش شد. تحلیلداده

 :شوندمحورهای تحلیل به شرح زیر ارائه مي

 

 هاتغییر طولی شاخص . 1

 

 Modularity Shannon Entropy زمان

 خوشه مركزی 
Shannon Entropy   خوشه

 پیراموني

 1.34 2.38 0.58 ابتدای تحلیل

 1.23 2.42 0.60 میانه تحلیل

 1.12 2.45 0.62 انتهای تحلیل

 



 

 :هاتوصیف داده

شدن نسبي  سو و تثبیت قطبيهای همدهنده تقویت خوشه در طول زمان افزایش یافته و نشان Modularityشاخص   ➢

 ت. شبكه اس

➢   Shannon Entropy نمایانگر تفاوت در  اند، كه  های پیراموني كاهش یافتههای مركزی افزایش یافته و خوشهخوشه

  .تنوع محتوای در دسترس كاربران مختلف است

 :هاپوشانی اطلاعات میان خوشههم. 2

 هاخوشه   پوشاني محتوا درصد هم

 خوشه مركزی   27٪

 خوشه پیراموني  12٪

 كل شبكه  18٪

 :هاتوصیف داده 

 .طور قابل توجهي محصور هستندهای پیراموني بهخوشه های مركزی مشاهده شد و پوشاني محتوا در خوشه بیشترین هم ➢

های جایگزین كاهش  دهند و دسترسي كاربران به دیدگاهها را نشان ميها محدودیت جریان اطلاعات میان خوشه این داده ➢

 .یافته است

 مرکزیت کاربران . 3

 نوع كاربر   Betweenness Centrality میانگین

 كلیدی   0.42

 غیركلیدی   0.08

 :هاتوصیف داده 

 .كنندها ایفا ميكاربران كلیدی با مركزیت بالا نقش مهمي در انتقال اطلاعات میان خوشه  ➢

دهنده محدودیت دسترسي  های بسته فعال هستند، كه نشانكاربران غیركلیدی مركزیت پایین دارند و عمدتاً در خوشه ➢

 ها به جریان اطلاعات متنوع استآن 



 

 (Visibility Decay) شدهمحتوای فراموش  .۴

 

 دسته محتوا   سهم از كل محتوا

 فعال   77٪

 شده فراموش   23٪

 

• Visibility Decay   = 0.۳7میانگین 

 :هاتوصیف داده

 .رنگ یا حذف شده استها كمتقریباً یك چهارم از محتوای شبكه به دلیل الگوریتم ➢

 .دهدها بر دسترسي كاربران به محتوای متنوع و متضاد را نشان ميالگوریتم این شاخص میزان اثر  ➢

 : هاتوصیفی یافته  جمع بندی  

ای گر به صورت قابل توجهي خوشه های توصیهها نشان داد كه جریان اطلاعات در شبكه مورد مطالعه تحت تأثیر الگوریتمتحلیل داده

ای و كاهش تنوع  بیانگر تقویت ساختار خوشه  (Shannon Entropy و Modularity) هاروند طولي شاخص .و قطبي شده است

 .كنندهای مركزی همچنان محتوای متنوع دریافت ميهای پیراموني است، در حالي كه خوشه محتوای در دسترس در خوشه 

های  های مركزی مشاهده شد و خوشه ها محدود است؛ بیشترین اشتراک محتوا در خوشه پوشاني محتوا میان خوشه همچنین، هم

ها محدود است و كاربران هر خوشه عمدتاً با  دهد كه جریان اطلاعات بین خوشه پیراموني تقریباً محصور هستند. این الگو نشان مي

 .شوندنسخه خاصي از محتوا مواجه مي

بالا نقش مهمي در انتقال اطلاعات میان   Betweenness Centrality تحلیل مركزیت كاربران نشان داد كه كاربران كلیدی با

اند و دسترسي محدودی به جریان متنوع  های بسته فعالكنند، در حالي كه كاربران غیركلیدی عمدتاً در خوشه ها ایفا ميخوشه 

 .اطلاعات دارند

  این.  است  شده  حذف  یا  رنگكم  ها الگوریتم   دلیل  به  شبكه  محتوای  از  ٪2۳نیز نشان داد كه حدود   Visibility Decayشاخص  

گیرد و تجربه اطلاعاتي  ينم  قرار   كاربران  دسترس  در  متضاد   یا  جایگزین  محتواهای  از  توجهي  قابل  بخش  كه  است  آن  بیانگر  ها داده

 .گیردها شكل ميها تحت تأثیر طراحي الگوریتمآن 



 

های پیراموني، نقش انتقالي كاربران ها تصویری جامع از چگونگي قطبي شدن شبكه، كاهش تنوع محتوا در خوشه در مجموع، یافته

دهي جریان اطلاعات و  گر توانایي شكلهای توصیه دهند كه الگوریتمدهند و نشان ميشده ارائه ميكلیدی و اثر محتوای فراموش 

 .های موازی اطلاعاتي را به صورت خودكار دارندایجاد واقعیت

 : گیری و بحثنتیجه

ای و محدودسازی خوشه های اجتماعي، با تقویت همگني درون گر شبكه های توصیهدهد كه الگوریتمميهای این پژوهش نشان  یافته

های موازی اطلاعاتي  گیری واقعیتكنند، بلكه زمینه شكل مواجهه كاربران با اطلاعات ناهمسو، نه تنها جریان اطلاعات را قطبي مي

به  ميرا  فراهم  سیستماتیك  كارطور  مانند  پیشین  مطالعات  با  حاصل  نتایج  مطالعات Pariser آورند.  و  فیلتر  حباب  حوزه   در 

Noordeh و Jiang   ها در محدودسازی دسترسي كاربران به  راستا است و نقش الگوریتمهم  رسانه های شبكه اجتماعيدر زمینه

سازی فراموشي  ي جریان اطلاعات و مدلكند. با این حال، این پژوهش نوآوری خود را در تحلیل طولهای متنوع را تأیید ميدیدگاه

تواند به تشدید گسست شود، ميدهد، كه بیانگر آن است محتوایي كه به تدریج از دسترس كاربران خارج ميالگوریتمي نشان مي

 .های متفاوت از واقعیت اجتماعي كمك كند؛ امری كه در مطالعات پیشین كمتر مورد توجه قرار گرفته استاطلاعاتي و ایجاد نسخه

طور همزمان به افزایش تنوع گر بههای توصیهدهندگان الگوریتمهای اجتماعي و توسعهشود شبكه ها، پیشنهاد ميبر اساس این یافته

های جایگزین و توسعه سازوكارهای شفافیت و نظارت بر فراموشي الگوریتمي توجه كنند.  محتوایي، تضمین مواجهه كاربران با دیدگاه

ها بر ادراک  ای ارائه شده، اثرات بلندمدت الگوریتمگیری از چارچوب طولي و شبكهتوانند با بهرههای آینده ميعلاوه بر این، پژوهش

ای برای طراحي مسئولانه، اخلاقي و پایدار  ها را مورد بررسي قرار دهند و پایهشدن شبكهگیری اجتماعي و قطبيجمعي، تصمیم

شده كاربران و حفظ دسترسي به واقعیت مشترک سازی ویكرد، امكان توازن میان تجربه شخصيهای اجتماعي فراهم كنند. این رشبكه 

 .های موازی جلوگیری نمایدهای اطلاعاتي و واقعیتتواند از تشدید حبابكند و مياجتماعي را ایجاد مي
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